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Including duplicates Without duplicates Multi-link-cleaning
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Klassifikationssystemen ist die Gefahr einer
completten Fehlklassifikation vorhanden

e Klassifikation ist nicht automatisierbar

* Es kann hilfreich sein verschiedene
Konfigurationen zu verwenden um die korrekte

Schranke zu ermitteln
* Bei schmutzigen oder kleinen Datensets bieten

sich eher Uberwachte Klassifikationssysteme an
(Boosting, Bagging). => Basieren auf Trainingssets
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Vielen Dank fur lhre
Aufmerksamkeit!

Fragen?



